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Bu arastirmanin amaci, Anadolu motiflerinden olusturulan 20 gorsellik bir veri setiyle Stable Diffusion 1.5
iizerinde egitilen yerel bir LoORA modelinin ve ¢evrimici gorsel liretken yapay zeka araglarinin ayni metinsel
istemlere verdigi gorselleri karsilagtirarak Anadolu motiflerinin bu gorsellerde nasil yansitildigini ortaya
koymaktir. Arastirmada karsilastirmali gorsel analiz yontemi kullanilmistir. LoRA modeli, DeepBooru ile
etiketlenen gorseller iizerinde DreamBooth yontemiyle egitilmis ve ComfyUI tabanli yerel is akisinda farkli
checkpoint’ler ve ek LoRA’larla birlikte ¢alistirilmistir. Sekiz istemle yerel is akisinda 120, sekiz ¢evrimigi
aragla 120 olmak tizere toplam 240 gorsel tiretilmis; bunlar arasindan segilen sekiz gorsel, giysi tasarimu, figiirli
kompozisyon, seramik ve anime iislubu konulu dort ¢ift halinde motif dogrulugu, bigimsel tutarlilik ve kiiltiirel
kimlik temsili agisindan incelenmistir. incelenen yerel érneklerde motiflerin geometrik yapisi ve yiizeydeki
tekrarlart daha belirgin bicimde yansitilmis, buna karsilik bazi ¢evrimigi 6rnekler istemdeki teknik, nesne ve arka
plan &gelerini daha yakindan karsilamistir. Seramik Orneginde yerel gorselde Kiitahya seramigi motiflerine
dogrudan bir yakinlik gézlemlenmemistir. Bulgular se¢ilmis 6rneklere ve yerel ig akiginin biitiiniine dayanmakla
birlikte, Anadolu motiflerinden olusturulan yerel veri setlerinin gelistirilmesinin ve egitilen modellerin yeni
medya tiretiminde kullanilmasinin 6nemine isaret etmektedir.

Anahtar Kelimeler: Yapay Zeka, Yeni Medya Sanati, Anadolu Motifleri, LoORA Egitimi, Metinden Gorsele
Uretim

Giris

Yapay zeka, bilimden sanata, egitimden eglenceye kadar pek cok alanda veri setlerini sentezleyebilen ve
kullanicinin metinsel ya da gorsel istemler dogrultusunda ¢ikti elde etmesini saglayan bir aractir. Giintimiizde
yapay zeka modelleri, internete erisebilen teknolojik cihazlarin ¢cogunda gevrimi¢i kullanilabildigi gibi cihazlara
yerel olarak da yiiklenebilmekte ve cihazin yerel 6zelliklerinden faydalanarak calisabilmektedir. Hasnaine vd.ne
(2025, s. 2) gore CPU’larin ve GPU’larn gelisimi, veri seti temelli uygulamalar, yiiksek performansli bilgi islem
ve yapay zeka alanlarinda ilerlemeleri miimkiin kilarak bilisimde devrim niteliginde bir etki yaratmigtir. Bu da
yapay zeka modellerinin kullanim1 ve egitimini, ¢evrimigi servislerin yani sira yerel makinelerin CPU ve GPU
ozelliklerinden yararlanarak arastirma ve iiretim alanlarinda kullanilmasina olanak saglamaktadir. Aydemir ve
Fetah’a (2023, s. 261) gore yapay zeka, yeni medya sanat pratiginin aragtirma ve iiretim alanlarinda bulunan,
igerik iiretim siireclerini hizlandiran bir yardimer gorevi ilistlenmektedir ve yapay zeka ile yeni medya sanati bir
araya getirildiginde ¢esitli alanlarda etkiler yarattig1 goriilmektedir. Sanatgi, firga ve boyadan, makinelere ve
iiretken yapay zekdya kadar olan tarihsel gelisimde ana iiretici merkezinde bulunmustur. Uretimlerinin
asamalarinda ise doga ve toplumdan beslenen sanatci, dogal ve beseri kiiltiirel mirasindan beslenmistir. Giileg ve
Yalgmn’m (2025) ifade ettigi gibi yerel sanat iiretimleri baglaminda ¢aligmalar incelendiginde ise Anadolu temelli
kiiltiirel motiflerin sanat¢inin iiretimlerini besleyen bir alan olarak ortaya c¢iktigi gozlemlenmektedir. Ancak
erken donem gorsel tiretken yapay zeka, checkpoint ve LoRA (Low-Rank Adaptation) modellerinin is akigina
dahil edilme olasiliklar1 aragtirildiginda 6n incelemedeki 6rneklerde kiiltlirel motif temsiliyetinin gelistirilmesine
ihtiya¢ duyuldugu belirlenmistir. Dai vd.ne (2024, s. 3) gore kiiltiirel yayilim baglaminda, somut olmayan
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kiltiirel miras igin LoRA modellerini inceleyen ¢ok az ¢alisma bulunmaktadir. Yaygin erisime agik metinden
gorsele modellerin siradan istemlerde bile belirli kiiltiirel normlari yeniden iiretebildigi de gosterilmistir (Bianchi
vd., 2023). Kiiltiirel temsiliyette zayiflik durumu, Anadolu kiiltiirel motiflerinin de sanat temelli arastirmalarda
yapay zeka temelli alanlarda daha az goriiniirliik sahibi olmasma neden olabilecegi ileri siiriilebilir. Bu
baglamda, egitilebilir yapay zekd modellerinden Stable Diffusion 1.5 modeli arastirma kapsaminda se¢ilmis
(Rombach vd., 2022), DeepBooru ctiketleme algoritmasi ve DreamBooth egitim yontemiyle (Ruiz vd., 2023) bu
modele bagli calistirilabilecek LoRA modeli (Hu vd., 2021) gelistirilmistir. Arastirmanin amaci, kiiltiirel
motiflerin gorsel liretken yapay zekd modellerindeki goriinlirliiglinii artirmak iizere agik kaynakli kullanilabilir
bir LoRA gelistirmek ve modelin gorsel iiretken yapay zeka temelli is akislarinda kullanimim 6rneklendirmektir.
Kiiltiirel motifler iizerine egitilmis LoRA modeli ile bu alanda egitim diizeyi acikca belirtilmemis ¢evrimici ve
diger yerel modeller arasinda karsilagtirmali analiz yapilmustir.

Bu dogrultuda arastirma, Anadolu motiflerinden olusturulan kiiciik 6l¢ekli bir veri setiyle egitilen yerel
LoRA modelinin, ComfyUI tabanli yerel is akisi i¢inde, cevrimigi gorsel liretken yapay zeka araglariyla aym
metinsel istemlere verdigi ciktilar1 karsilastirmay1 amaglamaktadir. Bu amag¢ dogrultusunda asagidaki sorulara
yanit aranmistir:

1. Ayni metinsel istemler verildiginde, egitilen LoRA modelini igeren yerel is akisiyla ve g¢evrimigi
araglarla tUretilen gorseller motif dogrulugu, bicimsel tutarlilik ve kiiltiirel kimlik temsili bakimindan nasil
farklilagsmaktadir?

2. Bu farklar giysi tasarim, figiirlii kompozisyon, seramik ve anime {islubu gibi farkli iiretim tiirlerinde ve
istemin motif digindaki 6gelerinin (teknik, nesne, arka plan) karsilanmasinda nasil goriinmektedir?

Birinci soru, ¢alismanin temel karsilastirmasim ve degerlendirme 6lgiitlerini tanimlamaktadir. Ikinci soru
ise karsilagtirmanin farkli gorsel baglamlarda tutarli olup olmadigini ve motif belirginligi ile isteme baglilik
arasindaki iligkiyi ele almakta, boylece bulgularin hangi iiretim tiirleri ve hangi kosullar i¢in gegerli oldugunun
sinirlandirilmasina olanak vermektedir.

Yeni Medya Sanatinda Anadolu Motifleri

Tarih boyunca sanatgilar, dogada ve toplumdaki gelismelerden faydalanarak sanat pratiklerinde arag,
konu ve kapsam bakimindan yenilikleri islemislerdir. “Sanatg¢ilar tarih boyunca eserlerini olustururken
doneminin teknolojik imkanlarin1 kullanarak malzeme yelpazelerini genisletme firsatini elde etmislerdir”
(Karapekmez, 2023, s. 190). Giiniimiizde dijital teknolojilerin sanat pratigine dahil olmasiyla birlikte, sanatgilar
artik yalnizca geleneksel araglarla degil, ayn1 zamanda yazilim, yapay zeka, veri ve algoritmalar araciligiyla da
iretim yapmaktadir (Sekil 1). Sekil 1, arastirmacinin p5.js ile kod araciligiyla iirettigi bir gorseli bu iiretim
bicimine Ornek olarak sunmaktadir. “Ge¢misten giiniimiize gerceklesen kiiltiirel doniisiimler ve teknolojik
gelismeler paralelliginde ortaya ¢ikan yeni yapilanma insanlarin sanati, bilimi ve teknolojiyi bir arada
diisiinmelerini gerekli kilmaktadir” (Giliney ve Yavuz, 2020, s. 435).

Sekil 1: Arastirmacimn Arsivinden Kod ile Uretilmis Gorsel
Kaynak: Arastirmacinin arsivi (2025). p5.js.

Kiiltiirel miras birikimi gliniimiiz yeni medya sanatinda da farkli bi¢imlerde yeniden yorumlanmaktadir.
“Tiirkiye’de ise dijital sanatin gelisimi son 20 yilda ivme kazanmistir” (Karapekmez, 2023, s. 190). Ozellikle
yeni medya sanati alaninda iiretim yapan Selguk Artut (Sekil 2), Ramazan Can (Sekil 3) ve Cem Sonel gibi
sanatgilar, Anadolu motifleri gibi geleneksel unsurlart dijital ortamda yeniden bi¢imlendirerek cagdas bir
baglama tasimaktadir. Bu yoniiyle sanatgilar, ge¢cmis ile bugiinii, yerel ile evrenseli ayn1 diizlemde bulusturarak
kiltiirel siirekliligi dijital sanat araciligiyla siirdiirmektedir. Giiniimiizde daha ¢ok yeni medya bigimlerinde
karsimiza ¢ikan dijital sanat ¢aligmalari, yeni {iretimlere zemin hazirlamaktadir (Ozselguk, 2023, s. 5). Olusan bu
zemin, giiniimiizde sanat¢ilarin yalnizca yeni medya sanati araglart iizerine degil, yapay zekd modelleri
iizerinden de {iretim yapmay1 arastirmalarina sebep olmustur.

124



Semih Kambur ve Feryal Beykal. “Yapay Zeka ile Gorsel Uretimde Anadolu Motifleri: Cevrimici ve Yerel Modellerin Karsilastiriimasi”. ulakbilge, 98 (2026/1): s. 123-137. doi:
10.7816/ulakbilge-14-98-11

Sekil 2: Selcuk Artut Geomart-ut-sc 3,4,5
Kaynak: Artut, S. (2025). Dijital ¢alisma. Beyond Borders, Istanbul Creative Summit, Beykoz Kundura.
https://selcukartut.com/work/geomart-ut-sc-345.html
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Sekil 3: Ramazan Can Feeling At Home 10
Kaynak: Can, R. (2022). Neon ve kumas, 93 x 146 x 17 cm. https://www.canramazan.com/evinde-hissetmek-feeling-at-
home/

Yeni medya teknolojileriyle birlikte sanatin dogast da donilismiis, etkilesimli, dijital ve veriye dayali bir
sanat anlayisi ortaya ¢cikmistir. “Yeni medya akiminin da olusmasiyla, yeni bir dijital diinya yaratilmistir. Yeni
medya; internetin var olmasiyla birlikte ortaya c¢ikan yeni nesil medya diizenidir” (Toprak, 2020, s. 48). Bu
dijital diinyanin sanat ortamina kazandirdigi en 6nemli 6zelliklerden biri, farkli disiplinlerden gelen sanat¢ilarin
iretim siireclerinde kiiltiirel motiflerden yeniden beslenebilmesidir. Sanat¢ilar her donemde, i¢inde yasadiklart
kiiltiirtin sembollerini, geleneksel desenlerini ve yerel degerlerini cagdas iiretimlerle harmanlamistir. “Geleneksel
Anadolu motifleri, binlerce yildir kiiltiir mirasimizi ve zengin tarihsel olgularimizi yansitan, estetik ve anlamsal
acidan zengin gérsel unsurlar olarak hayatimiza girmislerdir” (Giil Ergeng, 2025, s. 51). Ozellikle Refik Anadol
gibi uluslararasi taniirlig1 olan sanatgilarin, yapay zeka destekli yeni medya sanati iiretimleri ve “Rumi Dreams”
(Sekil 4) drneginde Mesnevi’yi konu aldigi gibi bu iiretimlerde kiiltiirel motifleri kullanmalart bu kapsamda

Onemlidir.
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Sekil 4: Refik Anadol Rumi Dreams .

Kaynak: Anadol, R. (2022). Yapay zeka temelli enstalasyon, Atatiirk Kiiltiir Merkezi, Istanbul, 3—6 Haziran 2022. Instagram
ekran goriintiisii. https://www.instagram.com/p/CebVbl WDV5X/ Eser kayd: https://refikanadol.com/events/ ve
https://akmistanbul.gov.tr/event/dijital-sergi-rumi

Yapay Zekd Egitimi

“Yapay zeka, insanin algilama, akil yiiriitme siireclerimizi modellemek igin bircok akilli yolu
kesfetmesini saglayan biligsel bir bilimdir” (Deveci, 2022, s. 118). “Yapay zeka (Al), bilgisayar ¢aginin
baslangicindan giliniimiize kadar giincelligini koruyan ve evrensel boyutta etkileri olan bir olgu olarak kargimiza
¢itkmaktadir” (Gliney ve Yavuz, 2020, s. 417). “Ancak bu teknolojilerle birlikte sanatin, bilgisayarlarin giicline
ve bilgiyi tutma ve kullanma becerilerine dayanan yeni bir doniisiim siirecine girdigi aciktir” (Alioglu ve
Mustafayev, 2024, s. 214). Kisiler ve kurumlar yapay zekd modellerini cevrimi¢i ve yerel olarak
gelistirebilmekte, acik kaynakli yazilimlari kisisellestirebilmekte ve kendi veri setleri {izerinden yeniden
egitimler gerceklestirebilmektedir. “Yapay zekanin sanat ortaminda tirettigi caligmalarin sanat olup olmadig1
tartisilirken, sanatgilar yapay zekay1 ¢aligmalarinda bir yardimer unsur olarak da devreye sokabilmistir” (Toprak,
2020, s. 50). Gorsel sanatlar alaninda yardimci bir arag olarak kullanilan gorsel iiretken yapay zeka baglaminda
cevrimigi egitilmis yapay zeka modelleri ve agik kaynakli olarak erisime agik kisisellestirilebilir yapay zeka
modelleri bulunmaktadir. Yapay zekd modellerinin egitilmesinde ise dijitallestirilmis biiytik kiiltiirel veri
kiimeleri bulunmaktadir. “Bugiin dijitallestirilmis kiiltiirel verilerin birikimi, hiimanist beceriler, kendi iginde
hareket edebilen tek kisi / ara¢ olan makine 6grenimi tarafindan yonlendirilebilen 6grenme ve siniflandirma
sistemleriyle birlestirebilen bir teknoloji goriilmektedir” (Deveci, 2022, s. 120). Sokhansanj’a (2025) gore acik
kaynakl1 yapay zeka modellerinin ¢alistirilmasi bulut ¢evrimigi sistemlere ihtiyag duymadan kisisel bilgisayarlar,
diziistii bilgisayarlar ve donanim gelistik¢e hatta akilli telefonlar dahil olmak {izere cihazlarin yerel hafizalarinda
da gergeklestirilebilmektedir. A¢ik kaynakli modellerin kisisellestirilmesi, is gilicii bakimindan daha ¢ok asama
gerektirse de verilerin giivenligi ve egitilmis modellerin kullanimi1 kontrol altindadir. Cao vd.ne (2025) gore de
giiniimiizde acgik kaynakli erigebilir modeller incelendiginde hizli bir gelisme gosteren Stable Diffusion modeli
one ¢ikmaktadir. Kullanicilar Stable Diffusion modelini ister yerel ister bulut hizmetlerinde calistirabilir ve bu
ana modele bagli yeni modeller kisisellestirebilir. Biiytik veri setleri ile egitilen checkpoint ana modellerinin yani
sira, daha kiicliik bellek kaplayan LoRA modelleri egitilebilmektedir. LoRA, dnceden egitilmis modelin
agirliklarini sabit tutarak katmanlara egitilebilir diisiik rankli matrisler ekleyen ve bdylece egitilmesi gereken
parametre sayisini biiyiik Ol¢iide azaltan bir uyarlama yontemidir (Hu vd., 2021). DreamBooth ise birkag
gorselden olusan bir referans kiimesiyle onceden egitilmis metinden gorsele modele ince ayar yaparak benzersiz
bir tanimlayici sézciigii belirli bir konuya baglamakta ve bu sézciigiin istemde kullanilmasiyla konunun yeni
baglamlarda {iretilmesine olanak vermektedir (Ruiz vd., 2023). Calismanin amaci, veri setleri dogrultusunda
egitilmis ¢evrimigi ve yerel yapay zekd modellerinin Anadolu motiflerinin metinsel istem dogrultusunda verdigi
¢iktilart inceleyerek farklarimi ortaya koymaktir. Calisma ayrica is akist sonucunda elde edilen gorsellerin
Anadolu motiflerini betimleme durumlarini karsilastirmay1 ve yapilabilecek bazi iyilestirmelere yonelik oneriler
gelistirmeyi hedeflemektedir.

Anadolu Motiflerinin Yapay Zekd ile Yeniden Yorumlanmas

Anadolu motiflerinin yapay zeka ile yeniden yorumlanmasi, kiiltiirel kaynagin tanimlanmasiyla baglayan
ve bu kaynagin yeni bir gorsel diizene aktarilmasiyla devam eden bir tasarim siirecidir. Motifin ¢izgileri,
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tekrarlart ve yiizeydeki konumu bu siirecin bigimsel yoniinii; kullanildigi nesne ve tasidigi anlam ise kiiltiirel
yoniini  olugturmaktadir. Gorsel {iretimde bu iki yon birlikte ele alindiginda, motifin se¢ilmesinden
kompozisyonun olusturulmasma kadar alinan kararlar agiklanabilmektedir. Tasarimin hangi kiiltiirel 6geye
dayandigi, bu 6genin hangi Ozelliklerinin isteme aktarildigi ve ortaya ¢ikan gorselde nasil kullanildigi,
incelemenin birbirini izleyen asamalaridir. Metinsel betimleme, bu asamalar arasinda baglanti kurmaktadir.
Arastirmaci, iretmek istedigi nesneyi ve kullanacagi motifin 6zelliklerini belirterek yapay zekanin gorsel
iiretimini  ydnlendirmektedir. Uretim sonrasinda ise desenin goriiniimii, nesne iizerindeki yerlesimi ve
kompozisyonun biitiinii degerlendirilmektedir. Kilim motiflerinden iiriin tasarimi ve mitolojik sembollerden
sanatsal kompozisyon olusturma {izerine yapilan arastirmalar, bu siirecin iki uygulama alanimi gostermektedir
(Aslan, 2025; Celik, 2025).

Aslan’in (2025) kilim motifleri {izerine yuriittiigli arastirmada hayat agaci, elibelinde, kogboynuzu,
bukagi ve su yolu motifleri incelenmistir. Motifler; Anadolu dokumalarinda yaygmliklari, farkli kiilttirel
anlamlar1 temsil etmeleri ve cagdas iiriinlere aktarilabilecek geometrik O6zellikleri bakimindan secilmistir.
Arastirma, motiflerin halk bilimi kaynaklarindaki anlamlarinin a¢iklanmasiyla baglamis, ardindan bu anlamlarin
iiriin tasariminda kullanilmasiyla siirdiiriilmiistiir. Boylece kiiltiirel kaynaklarin taranmasi ve gorsel iiretim,
birbirini izleyen asamalar olarak diizenlenmistir. Motiflerin belirli adlarla ele alinmasi, {iretilecek gorsellerde
kullanilacak bigimlerin ve tasarimin tagimasi amacglanan anlamin tanimlanmasini saglamistir. Bu yaklagim,
yapay zekaya verilen metinsel istemin kiiltiirel igeriginin hazirlanigini 6rneklendirmektedir. Arastirma siirecinde
ChatGPT 5 motiflerin anlamlarinin diizenlenmesinde, istemlerin hazirlanmasinda ve gorsel tasarimlarin
olusturulmasinda kullanilmistir. Bu siiregte kiiltiirel bilginin metinsel olarak ifade edilmesi, gorsel liretime gegisi
saglamistir. Istemde motifin adinin yaninda tasidigi anlamin ve uygulanacagi iiriiniin belirtilmesi, iiretilecek
kompozisyonu yonlendirmistir. Arastirmada sunulan gorseller, ayn1 kiiltiirel kaynagin farkli nesnelerde yeniden
tasarlanabilecegini drneklendirmektedir. Motiflerin kullanim alanlarinin ¢esitlenmesi, geleneksel gorsel dgelerin
cagdas yasamla iligkisinin tasarim yoluyla kurulmasina olanak vermistir. Bu iiretim diizeni, Anadolu motiflerinin
gorsellestirilmesinde istem i¢eriginin hazirlanigini ve arastirmacinin tasarim tercihlerini birlikte ele almaktadir.

Motif ve tirlin arasindaki iliski, ayn1 aragtirmada her motifin sembolik 6zellikleri tizerinden kurulmustur.
Hayat agacinin yasamin siirekliligi ve dongiisellikle iliskisi, aydinlatma ve dekorasyon nesnelerinde
yorumlanmustir. Elibelinde motifi, bereket ve kadinla iligkili anlamlar1 dogrultusunda farkli kullanim nesnelerine
aktarilmigtir. Bu tretimlerde motifin geometrik yapisi, nesnenin bicimi ve isleviyle birlikte ele alinmustir.
Motifin yilizeydeki yeri, bliylikligii ve ¢evresindeki diger 6geler, tasarimin goriiniimiinii olusturmustur. Calisma,
yapay zeka destegiyle gelistirilen riin Onerilerinde geleneksel bigimlerin giincel tasarim kararlariyla nasil
iliskilendirildigini gostermektedir. Kiiltiirel anlam, tasarim nesnesinin se¢imine ve gorsel diizenlenigine yon
vermistir. Kilim motiflerinin yeni {irlinlere aktarilmasi, bu motiflerin dokuma yiizeyindeki yerlesimlerinin giincel
nesneler lizerinde yeniden diizenlenmesini gerektirmektedir. Bu arastirmada sunulan 6rneklerde, kiiltiirel anlami
aciklanan motif ile nesnenin kullanim amaci arasinda iligki kurulmustur. Bu iliski; desenin nesneyi kaplama
bi¢ciminde, merkezde konumlandirilmasinda ve {irliniin biitiiniine dagitilmasinda izlenebilmektedir. Motifin
giindelik yasamda kullanilan bir nesne {izerinde goriiniir olmasi, kiiltiirel 6genin yeni bir tasarim baglamina
tasinmasint saglamistir. Bu yaklasim, giysi ve seramik gibi farkli yiizeylerde yapilan gorsel iiretimlerin
incelenmesi agisindan da yol gostericidir. Desenin hangi yiizeye nasil yerlestirildigi, karsilagtirmanin somut
Ogelerinden birini olugturmaktadir.

Kocboynuzu motifiyle gelistirilen tasarimlar, bir motifin farkli 6lcek ve ylizeylerde kullanimim
gostermektedir. Arastirmada kap1 tokmagi, otomobil logosu, kol diigmesi, saat, kartvizit ve kemer gibi nesneler
ele alinmistir. Motifin geometrik bi¢imi her nesnenin kullanimina goére diizenlenmis; glic ve koruma gibi
anlamlar, tasarimin isleviyle iliskilendirilmistir. Ornegin kap1 tokmaginda mekanin girisindeki konum, kartvizitte
ise kimligin gorsel olarak ifade edilmesi iizerinde durulmustur. Bu 6rnekler, motifin kiiltiirel igeriginin tasarimin
konusu ve kullanim amaciyla nasil eslestirildigini aciklamaktadir. Yapay zeka ile {iretilen gorseller,
arastirmacinin kurdugu bu iliskilerin farkli tiriinler tizerindeki gorsel karsiliklarini sunmaktadir. Motifin {iriinle
birlikte incelenmesi, yiizey diizeninin ve kompozisyonun agiklanmasina da yardimer olmaktadir. Bukag:
motifinin kullanildig1 tasarimlarda baglilik ve birliktelik kavramlari, evlilikle iliskili nesneler iizerinden ele
almmustir. Ayni arastirmada motifin kravat, mendil, duvak, gelinlik, yiiziik ve tepsi gibi nesnelerde uygulanmast
orneklendirilmistir. Motifin ayni kiiltiirel anlam g¢evresinde farkli iiriinlerde kullanilmasi, bigimin konuma ve
ylizeye gore diizenlenisini gostermektedir. Kravatin merkezindeki tekil yerlesim ile duvak yiizeyindeki tekrarlar,
aynt motifin farkli kompozisyonlarda kullanilmasma o6rnek olusturmaktadir. Bu diizenlemeler, {iretilen
gorsellerde motif ile nesnenin biitiinliigiiniin birlikte ele alinmasini saglamistir. Calisma, kiiltiirel anlamdan {iriin
tasarimina uzanan siireci belirli motifler iizerinden agiklamis ve gorsel iiretimi bu iliskinin uygulama agamasi
olarak kullanmistir. Boylece karsilastirilabilir tasarim 6rnekleri ortaya ¢ikmustir.

Elibelinde motifi i¢in sunulan c¢anta ve giysi Ornekleri, motifin tekstil yiizeyindeki kullanimina
odaklanmaktadir. Canta tasariminda kilim dokusuyla giincel iiriin bi¢imi iligkilendirilmis; gdmlek tasariminda
motif, gévdenin merkezinde diizenlenmistir. Uriinlerin yiizeyleri, kiiltiirel 6genin yerlesimi igin farkli olanaklar
saglamistir. Motifin konumu ve ¢evresindeki yiizeyle kurdugu iligki, tasarimin gorsel 6zelliklerini olusturmustur.
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Bu ornekler, yapay zeka ile fliretilen giysilerde desenin figiir {izerindeki dagilimini incelemek agisindan
anlamlidir. Bir desenin govde, kol ve diger boliimlerde nasil sitirdiiriildiigii, tiretimlerin karsilastirilmasinda ele
almabilecek ozellikler arasindadir. Tekstil {izerinden yapilan bu uygulamalar, Anadolu motiflerinin moda ve
gorsel iletisim tasarimiyla iligkisinin arastirilmasina da ornek saglamaktadir. Motifin kullanim alani degistikce
desenin biiylkliigli, yizeyde kapladigi alan ve tekrar sikligi da tasarimin pargasi haline gelmektedir. Giysi
iizerinde figiliriin hareketiyle birlikte algilanan bir motif ile ¢anta {izerinde belirli bir alana yerlestirilen motif,
farkli ylizey diizenleri i¢inde degerlendirilmektedir. Bu nedenle {iriin 6rneklerinin birlikte incelenmesi, aym
kiilttirel bi¢imin farkli tasarim gereksinimlerine nasil uyarlandigini agiklamaktadir. S6z konusu 6rnekler, motifin
anlamindan nesnenin se¢imine ve ylizeydeki yerlesimine uzanan bir iligki i¢inde hazirlanmustir.

Celik’in (2025) arastirmasinda Tiirk sanatinda kullanilan mitolojik koékenli semboller, tarihsel sanat
eserleri, cagdas sanat drnekleri ve yapay zeka ile iiretilen gorseller lizerinden incelenmistir. Kurt, kartal, ejderha
ve hayat agaci gibi sembollerin sanatsal kullanimlarina yer verilmistir. Arastirmada sembollerin tagidig1 anlamlar
ve sanat eserlerindeki goriiniimleri birlikte degerlendirilmistir. Boylece yeni gorsellerin olusturulmasinda
kullanilacak kiilttirel icerik, once sanat tarihi Ornekleriyle agiklanmustir. Tarihsel orneklerden hareketle
hazirlanan yapay zeka iiretimleri, sembollerin giincel gorsel anlatimdaki kullanimini gostermistir. Caligmanin bu
diizeni, kiiltiirel mirasin gorsel iiretimde kaynak olarak ele almisini ve sembollerin yeni kompozisyonlarda
yorumlanisini bir araya getirmektedir. Tarihsel eserlerdeki semboller, farkli malzemeler iizerindeki
kullanimlartyla birlikte ele alinmistir. Hayat agacinin mimari yapilarda ve siisleme diizenlerinde kullanilmasi, bir
semboliin farkli malzemeler {izerinde yeniden bigimlendirilisini gdstermektedir. Bu tarihsel gesitlilik, yapay zeka
ile iiretilen yeni gorsellerin ele alinmasinda da kullanilabilecek bir karsilagtirma alani olusturmaktadir. Semboliin
yapisi, kompozisyondaki konumu ve ¢evresindeki figiirlerle iligkisi, gorsel incelemenin belirli 6zellikler
iizerinden yiiriitiilmesini saglamaktadir. Kiiltiirel 6gelerin tasarimda kullanilmas1 bdylece hem kaynak 6rneklerin
ozellikleri hem de yeni iretimin gorsel diizeni iizerinden agiklanabilmektedir. Arastirmanin sanat tarihiyle
kurdugu iligki bu bakimdan 6nem tagimaktadir.

Bu arastirmanin gorsel iiretim agamasinda CreArt, Gemini ve ChatGPT ile olusturulmus gorseller yer
almaktadir. Bu araglara verilen istemlerde Tiirk sanatindaki semboller, gorsel {iiretimin konusu olarak
belirlenmistir. Bir arada kullanilan semboller, kompozisyonda farkli konumlara yerlesmis; renk, figiir ve mekan
diizeni iizerinden yeni gorsel biitiinliikler olugsmustur. Istemin icerigi, yapay zekanin iirettigi sahnenin konusunu
agisindan yorumlamugtir. Bu Ornekler, ¢evrimi¢i araglarn kiiltiirel igerikle ¢alistirilmasinda metinsel
yénlendirmenin nasil kullanildigini gostermektedir. Uretilen kompozisyonlarin sanat arastirmalarinda inceleme
materyali olarak kullamlmasim 6rneklendirmektedir. Istemlerde hayvan ve bitki sembollerinin birlikte
belirtilmesi, bu 6gelerin ayni sahnede farklt biiyiikliik ve konumlarda diizenlenmesini saglamistir. Merkezi figiir,
cevresindeki bezemeler ve renkler fiizerinden yapilan yorumlar, iretimlerin kiiltiirel igerikle iliskisini
aciklamistir. Yazili veya sozli komuta eklenen ayrintilarla farkli varyasyonlar olusturulmus, bunlar arasindan
sanatsal inceleme i¢in drnekler segilmistir. Boylece sembollerin sanat tarihindeki kullanimlariyla yapay zeka
araciligryla olusturulmus yeni kompozisyonlar1 arasinda bir karsilagtirma yapilmistir. Arastirmanin gorsel
ornekleri, kiiltiirel igerigin metinsel istemle tanimlanmasindan ¢iktilarin segilmesine kadar uzanan iiretim
siirecini gostermektedir.

Kilim motifleriyle mitolojik semboller iizerine yapilan bu uygulamalar, kiiltiirel 6gelerin giincel tasarimda
kullanilmasma iliskin ortak bir diisiinceyi gelistirmektedir. Uriin tasariminda motifin islevle, sanatsal
kompozisyonda ise figiir, mekan ve anlatimla iligkisi kurulmustur. Her iki uygulamada da kiiltiirel kaynagin adi
ve gorsel Ozellikleri, tiretimin konusunu belirlemistir. Motifin yiizeye yerlesimiyle semboliin kompozisyondaki
konumu, gorsel degerlendirmeye yon veren 6geler olmustur. Bu iliski, yapay zeka ile kiiltiirel igerik {iretirken
kaynak taramasi, istem hazirlama ve gorsel incelemenin birlikte yiiriitiilmesini saglamaktadir. Elde edilen
tasarimlar kiiltiirel kaynaga doniilerek incelendiginde, ¢izgilerin, renklerin, tekrarlarin ve nesne seg¢iminin hangi
ozellikleri tasidig1 agiklanabilmektedir. Incelenen drnekler arasinda kurulan bag da motifin farkl yiizeylerde ve
kompozisyonlarda nasil yeniden diizenlendigi {izerinden anlasilmaktadir. Bu c¢aligmalar, kiiltiirel igerikle
yonlendirilen gorsel iliretimin uygulama alanlarini iiriin ve sanat dérnekleriyle agiklamaktadir (Aslan, 2025; Celik,
2025).

Incelenen alanyazin, Anadolu motiflerinin yapay zeka ile iiretilmesinde kiiltiirel igerigin tanimlanmasin,
bu igerigin metinsel veya gorsel veriyle modele aktarilmasimi ve ¢iktilarin belirli 6zellikler {izerinden
incelenmesini ortak bir aragtirma alaninda birlestirmektedir. Uriin tasarimlar1 motifin nesneyle iliskisini, sanatsal
kompozisyonlar ise sembollerin yeni gorsel anlatimlarda kullanimini agiklamaktadir. Bu arastirma, Anadolu
motiflerinden olusturulan veri setiyle egitilen yerel model ile ¢evrimigi araglarin ayni istemlere verdigi gorselleri
karsilastirarak bu alana katilmaktadir. Giysi, figiirlii kompozisyon, seramik ve anime 6rnekleri tizerinden yapilan
inceleme, motiflerin farkli gorsel iiretim alanlarinda kullaniminmi ele almaktadir. Karsilagtirma, arastirmada
belirlenen motif dogrulugu, bi¢imsel tutarlilik ve kiiltiirel kimlik temsili basliklari {izerinden yiiriitiilmektedir.
Boylece kaynak gorsellerle egitim, ayni istemlerle iiretim ve elde edilen ¢iktilarin karsilastirilmasi arasinda
baglant1 kurulmaktadir.
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Yontem

Calisgmanin yontem kisminda, karsilastirmali analiz yontemi kullanilarak kaynak taramasi yapilmis ve
Anadolu motiflerini kapsayan 20 gorsel segilmistir. Segilen gorseller Stable Diffusion tabanli yazilimlarda
kullanilabilecek sekilde bir LORA modelinin egitilmesi i¢in temel veri seti olarak belirlenmistir. Caligma insan
katilimei ya da kisisel veri icermediginden etik kurul onay1 gerektirmemektedir.

Arastirma, uygulamaya dayali bir karsilastirmali goérsel analiz olarak tasarlanmigtir. Caligmanin
malzemesini kaynak taramasiyla segilen ve LoRA egitiminde kullanilan 20 gorsellik veri seti, egitilen LoRA
modelini i¢eren yerel is akisiyla ve sekiz ¢evrimigi aragla ayni istemler kullanilarak iiretilen 240 gorsel ve bu
gorseller arasindan karsilagtirmali ¢6ziimleme igin segilen dort gorsel ¢ifti olusturmaktadir. Her ¢iftte ayni
istemle yerel is akiginda {iretilen bir gorsel, bir ¢evrimigi aracin (Leonardo.ai, ChatGPT iizerinden DALLE 3,
Adobe Firefly ve Piclumen Anime V2) ¢iktisiyla eslestirilmistir. Google Imagen 3, Gemini 2.5 Nano Banana,
Ideogram 3 ve Runway Gen 4 c¢iktilan ¢iftlerde yer almamakta, Bulgular’in sonundaki genel degerlendirmede
anilmaktadir. Sekiz istemden giftlerde kullanilan dordii Bulgular’da tam metinleriyle verilmis, her gorselin
iiretim ayarlar1 (model, checkpoint, LoRA, tohum, adim, CFG, 6rnekleyici, ¢oziiniirliik) sekil kaynak satirlarinda
kaydedilmistir.

Secilen gorseller li¢ Ol¢iit {izerinden ¢dziimlenmistir. Motif dogrulugu, istemde adi gegen motif tiiriiyle
(kilim motifi, Tirk damgasi, Kiitahya seramigi) gorselde goriilen bigimlerin Ortiismesini; bigimsel tutarlilik,
motif birimlerinin tekrarini, simetrisini, yiizeye dagilimini ve kompozisyon igindeki siirekliligini; kiiltiirel kimlik
temsili ise motifin uygulandig1 nesne ve kompozisyon baglaminda Anadolu’ya &zgii bir gorsel diizen olarak
taninabilirligini ifade etmektedir. Céziimlemede ayrica her gorselin istemdeki motif dis1 6geleri (teknik, nesne,
arka plan) karsilayip karsilamadig: belirtilmistir.

Verilerin Toplanmast ve Analizi

Anadolu motiflerini kapsayan gorsellerden 20 tanesi veri seti olarak belirlenmistir. Belirlenen bu
gorsellerle yerel yapay zeka modeli egitilmesi i¢gin DreamBooth teknigi ile LoRA modeli egitim agamalarina
baslanmistir. Egitim parametreleri Stable Diffusion 1.5 modeli {izerine 8 repeat ve 20 epoch olarak
belirlenmistir. Modelin Anadolu motiflerini goérsel girdi olarak islerken bir etiketleme algoritmasi olan
DeepBooru ile gorselleri etiketleyerek LoRA modelinin egitilmesi saglanmistir.

Egitim siireci tamamlandiginda, LoRA modeli farkli checkpoint modellerine bagli bigimde g¢alistirilmis
ve test edilmistir. Yerel kullanimlarda metinsel girdi sonras1 ¢iktilar elde edildikten sonra, ComfyUI tabanli is
akis1 sistemlerinin sundugu kisisellestirme olanaklart kullanilmis ve gerektiginde ek kaynak kiitliphaneleri
entegre edilmistir. Cevrimigi liretken yapay zekad sistemlerinde ise, gelistiricilere sunulan ileri diizey ayar
seceneklerinin sinirli olmasi nedeniyle benzer Ozellestirmelerin her platformda uygulanmast miimkiin
olmamustir. Bu ileri diizey ayarlardan kaynaklanabilecek farki en aza indirmek amacryla, yerel yapay zeka
modellerinin ¢aligtirtlmasinda g¢evrimi¢i yapay zekd modelleri ile benzer bir is akist kullanilmistir. Bununla
birlikte sekil kaynak satirlarinda goriildiigl tizere yerel iiretimlerde egitilen LoRA, epicrealism ve etherBlumix
checkpoint’leriyle ve add detail ile semihstyle LoRA’lartyla birlikte calistirilmistir; bu nedenle karsilastirma,
egitilen LoRA’nin tek basma etkisini degil, yerel is akisinin biitiiniinii yansitmaktadir. Uretilen gorsellerin
modellere gore dagilimi Tablo 1°de verilmistir.

Tablo 1
Yapay Zekd Modellerine Gore Dagilim

Ortam Model n %
Yerel Aragtirma kapsaminda egitilen LoRA modeli + Stable Diffusion 1.5 120 100,0
Yerel Toplam 120 100,0
Cevrimigi Leonardo.ai 15 12,5
Cevrimigi ChatGPT iizerinden DALL-E 3 15 12,5
Cevrimigi Adobe Firefly 3 15 12,5
Cevrimici Piclumen Anime V2 15 12,5
Cevrimici Google Imagen 3 15 12,5
Cevrimigi Gemini 2.5 Nano Banana 15 12,5
Cevrimigi Ideogram 3 15 12,5
Cevrimigci Runway Gen 4 15 12,5
Cevrimigi Toplam 120 100,0

Caligmanin ikinci asamasinda hem ¢evrimi¢i modeller hem de yerel LoRA modeli ayn1 metinsel istemler
ile test edilmistir. Arastirma kapsaminda, sekiz ¢evrimigi yapay zekd modeli ve yerel Stable Diffusion 1.5
modelinde kullanilmak tizere sekiz farkli istem belirlenmistir. Ayni istemler kullanilarak yerel yapay zeka
modelleri ile 120 tiretilmis gorsel ve ¢evrimigi yapay zeka modelleri ile tiretilmis 120 gorsel olmak {izere toplam
240 gorsel tretilerek dosyalanmistir ve bu gorseller arasindan en iyi sonug veren 8 tanesi karsilastirmali analiz
edilmek {izere segilmistir. Secilen gorseller motif dogrulugu, bigimsel tutarlilik ve kiiltiirel kimlik temsili
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acisindan degerlendirilmistir. Verilerin incelenmesinde ise karsilagtirmali analiz yontemi kullanilmig ve gorsel
ciktilar degerlendirilmistir.

Bulgular

Gorseller, yerel ve ¢evrimi¢i modellere ayni istemler girilerek {iretilmistir. Sekil 5 ve Sekil 6 drneginde
“Iman, wearing outfit inspired by Turkish kilim motifs, detailed geometric patterns, traditional Anatolian design,
elegant posture, embroidered fabric texture, intricate colors, realistic clothing folds, Turkish motif, Turkish
tamga” istemi kullanilmistir. Yerel modelde Stable Diffusion 1.5 modeli iizerine egitilmis epicrealism
checkpointine bagli semihstyle LoORA modeli ve arastirma kapsaminda egitilmis turkish tamga LoRA modeli
1101501862799617 degerli tohumda calistirilmistir ve Sekil 5 elde edilmistir. Ayni istem ve tohum kullanilarak
iicretsiz deneme hakki sunan ¢evrimigi yapay zekd Leonardo.ai sitesinde, Leonardo Select checkpoint ve
Leonardo Style LoRA modelleri kullanilarak Sekil 6 elde edilmistir. Ayni istemlerle ¢evrimici yapay zeka
modeli iizerinden elde edilen gorseller karsilastirildiginda, Sekil 6’nin hem Sekil 5’e gére Anadolu motiflerine
daha uzak sekilleri icerdigi hem de istemdeki “realistic clothing folds” ifadesine karsin diiz renkli, illiistratif bir
goriintiiden olustugu goriilmektedir.

Sekil 5’te giysinin 6n yiiziinde dikey bir serit boyunca siralanan eskenar dortgen bigimli birimler ile omuz
ve kollardaki sik geometrik bezeme, kilim yiizeylerindeki tekrar diizenini animsatmaktadir; arka plandaki iki
dikey panelde de benzer dortgen birimler yer almaktadir. Sekil 6’da ise figiir es merkezli dairesel bantlarin
ortasinda konumlanmakta, yiizeyde egrisel ve bitkisel siislemeler baskin olup geometrik birimler kiigiik ve
dagmik bigcimde goriilmektedir. Bu giftte yerel ¢ikti motif dogrulugu ve bigimsel tutarlilik bakimindan 6ne
¢itkmakta, istemdeki gercekei giysi betimlemesini de karsilamaktadir.

Sekil 5: Yerel Model ile Giysi Tasarimi
Kaynak: Aragtirmacinin Arsivinden, 2025, 768 x 768 piksel, Yerel Model, ComfyU]I, epicrealism checkpoint, turkish tamga
LoRA, add detail LoRA, semihstyle LoRA, ksampler seed 1101501862799617, steps 30, cfg 7.0, dpmpp_2m karras, 1.00
denoise

Sekil 6: Leonardo.ai ile Giysi Tasarimi
Kaynak: Arastirmacinin Arsivinden, 2025, 768 x 768 piksel, Leonardo.ai Cevrimi¢i Model, Leonardo Select checkpoint,
Leonardo Style LoRA, seed 1101501862799617
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Sekil 7 ve Sekil 8’in iiretim agsamasinda “oil painting a beautiful white thin woman with turkish tamga
patterned dress, symetric eyes, goddess of nature, extremely detailed armor, hyper realistic, cinematic, turkish
tamga on background, simple background with a single big turkish tamga in the back,,
<lora:turkishtamga.safetensors:1.0> pattern, skinny, very thin, brown eyes, looking left, left profile” metinsel
istemi girilmigtir. Sekil 5 ve Sekil 6 6rneginde oldugu gibi yerel yapay zekd modelinin motif kullaniminin
incelenen ¢evrimigi 6rnege kiyasla daha belirgin oldugu sonucuna varilmistir. Sekil 7°de elbisenin gévde ve
etegini kaplayan eskenar dortgen ag1 ile arka plandaki dikey panellerde yinelenen madalyon bigimli birimler,
motifin yiizey boyunca siirekliligini gostermektedir. Buna karsilik Sekil 7 fotografik bir iislupta tiretilmis olup
istemdeki yagli boya teknigi, zirh ve arka plandaki tek biiyiik damga 6gelerini igermemektedir. Sekil 8 ise yagh
boya dokusunu, govdeyi oOrten zirhi ve arka planda tek ve biiyiikk bir damga benzeri sembolii icermekte,
geometrik bezeme ise elbisenin alt boliimiindeki kii¢lik birimlerle sinirli kalmaktadir. Bu ¢ift, motif belirginligi
ile isteme bagliligin ayn1 yonde ilerlemedigini gostermektedir.
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Sekil 7: Yerel Model ile Figiirlii Kompozisyon
Kaynak: Arastirmacinin Arsivinden, 2025, 768 x 768 piksel, Yerel Model, ComfyUI, epicrealism checkpoint, turkish tamga
LoRA, add detail LoRA, semihstyle LoRA, ksampler seed 1101501862799618, steps 30, cfg 7.0, dpmpp_2m karras, 1.00
denoise

Sekil 8: ChatGPT Uzerinden DALL-E 3 ile Figiirlii Kompozisyon
Kaynak: Aragtirmaciin Arsivinden, 2025, 1024 x 1536 piksel, ChatGPT Uzerinden DALL-E 3 Cevrimici Model

Sekil 9 ve Sekil 10 drneklerinde ise, “decorative plate or vase, semostyle, semo style, semih style, 3d
sculpture, 3d Kiitahya ceramic, blue Turkish motif, intricate floral and geometric patterns, hand-painted pottery,
epic realism, 8K, detailed textures, glossy glaze, traditional Anatolian style, hyper-realistic lighting,
photorealistic shadows, vase, Turkish motif, Turkish tamga” istemi girilerek Kiitahya seramigi iizerinden
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figlirsliz iiretimde yapay zekd modellerinin retimleri karsilastirilmistir. Yerel yapay zeka modelinin irettigi
gorselde, Kiitahya seramigi motiflerine dogrudan bir yakinlik gézlemlenmese de gorselin, yerel modelin tirettigi
diger gorsellerle motif biitiinliigiine sahip oldugu goriilmektedir. Sekil 10°daki seramik yilizeyinde ise bitkisel
bezemelerin ve ¢evresel desenlerin 6ne ¢iktigi gozlemlenmistir. Sekil 9°da tabak yiizeyi, merkezdeki yildiz
bi¢imli bir gdbegin ¢evresinde i¢ ice gegen dortgen cergevelerle diizenlenmis, mavi-beyaz renk diizeni iginde
simetrik ve geometrik bir kompozisyon olugturulmustur. Sekil 10°da ise koyu mavi zemin iizerinde merkezde
dogalc1 bir ¢igek demeti, kenar seridinde de kiigiik ¢igek birimleri yer almaktadir. Bu ¢iftte yerel ¢ikti bigimsel
tutarlilik bakimindan one ¢ikmakla birlikte, istenen Kiitahya seramigi motiflerine yakinlik agisindan motif
dogrulugu 6lg¢iitiinii karsilamamaktadir. Yerel gorselin diger yerel ¢iktilarla paylastigi geometrik diizen, istenen
motiften ¢ok egitim veri setinin bigim diline isaret ettigi bigiminde yorumlanabilir.

Sekil 9: Yerel Model ile Seramik Uretimi
Kaynak: Arastirmacinin Arsivinden, 2025, 768 x 768 piksel, Yerel Model, ComfyUI, epicrealism checkpoint, turkish tamga
LoRA, add detail LoRA, semihstyle LoRA, ksampler seed 1101501862799617, steps 30, cfg 7.0, dpmpp_2m karras, 1.00
denoise

Sekil 10: Adobe Firefly ile Seramik Uretimi
Kaynak: Arastirmacinin Arsivinden, 2025, 768 x 768 piksel, Adobe Firefly Cevrimici Model, Firefly Image 3 checkpoint,
seed

Sekil 11 ve Sekil 12°de, dijital ¢izim alanlarinda sik¢a goriilen anime stilinde gorseller liretmek amaciyla
“Iman, wearing modern streetwear inspired by Turkish kilim motifs, colorful geometric textile design, layered
outfit, detailed embroidery, stylish urban background, realistic fabric details, Turkish motif, Turkish tamga”
istemi yazilmistir. Elde edilen her iki gorselde de anime ¢izim iislubu yansitilmig olsa da Sekil 11 Anadolu hali
ve kilim motiflerini belirgin bir sekilde igermesine karsin Sekil 12°de giysi lizerinde genis ve renkli geometrik
alanlar one ¢ikmaktadir. Sekil 11°de figiiriin arkasindaki biiyiik panelde ve sag kenardaki dikey seritlerde iist
iiste dizilen eskenar dortgen birimler kilim diizenini yinelemekte, ancak istemdeki “stylish urban background”
0gesi yerine beyaz bir zemin ve daginik motif birimleri goriilmektedir. Sekil 12 ise kentsel bir sokak arka planini
icermekte, giysideki biiyiik acili renk alanlar1 tanimlanabilir bir kilim motifinden ¢ok genel bir geometrik desen
izlenimi vermektedir. Arastirmacinin, belirlenmis benzer 8 istemle iiretilen 240 gorsel {izerindeki incelemesine
gore, arastirma kapsaminda egitilmis yerel yapay zeka modelinin tirettigi gorsellerde goriilen istendik sonuglarin
1101501862799617, 1101501862799618, 1024972908546466, 325611508833538, 356043414558145,
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936160742518354, 5895515619 tohumlarinda da benzer istemler ve figiirsiiz istemlerde yakin sonuglar elde
edildigi gorilmektedir. Cevrimi¢i yapay zeka araglarindan ise Leonardo.ai, ChatGPT iizerinden DALL-E 3,
Adobe Firefly 3, Piclumen Anime V2, Google Imagen 3, Runway Gen 4, Ideogram 3, Gemini 2.5 Nano Banana
modelleri yerel yapay zeka modelleri ile ayni istemlerle ¢alistirilmis olmasina ragmen Anadolu motiflerinin
kullamminda benzer sonuglar elde edilmedigi goriilmektedir. Incelenen cevrimici Orneklerde iiretilen
sembollerin yerel modellere kiyasla hali ve kilim motifleriyle ya da Tiirk damgalariyla daha az benzestigi, gorsel
tutarlilik olarak Anadolu motiflerinden uzaklastifi, bi¢im bakimindan farkli desen diizenleri olusturdugu
sonucuna varilmistir.

VaX7aX ¥ A

Sekil 11: Yerel Model ile Anime Uslubunda Uretim
Kaynak: Aragtirmacinin Arsivinden, 2025, 768 x 768 piksel, Yerel Model, ComfyU]I, etherBlumix checkpoint, turkish tamga
LoRA, add detail LoRA, semihstyle LoRA, ksampler seed 5895515619, steps 30, cfg 7.0, dpmpp_2m karras, 1.00 denoise

S |

Sekil 12: Piclumen Anime V2 ile Uretim
Kaynak: Arastirmacinin Arsivinden, 2025, 768 x 768 piksel, Piclumen Cevrimi¢i Model, Piclumen Anime V2 checkpoint,
seed 5895515619

Tartisma ve Sonug

Arastirmada elde edilen gorsel ¢iktilar, karsilastirmali analiz yontemi ile incelenmistir. Bu inceleme, yerel
LoRA tabanli checkpoint modellerinin secilen 6rneklerde Anadolu motiflerinin geometrik yapisini ¢evrimigi
orneklere kiyasla daha belirgin bigimde yansittigini gostermektedir. Cevrimi¢i modellerin irettigi gorsellerde
motiflerin geometrik yapisinin bozuldugu ve c¢iktilarin kiiltiirel baglamdan uzaklastigi gézlemlenmistir. Buna
karsin, yerel LoRA modeli, ComfyUI tabanli is akist ve ek uzantilar ile desteklendiginde, incelenen 6rneklerde
motiflerin bigimsel biitiinliigiinii korumustur. Bununla birlikte seramik 6rneginde yerel modelin iirettigi gorselde
Kiitahya seramigi motiflerine dogrudan bir yakinlik gézlemlenmemistir. Gorsel ¢iktilar ayrica, LoORA modeli ile
entegre caligmanin incelenen Orneklerdeki sonuglarini gostermektedir. Yerel model, arastirma kapsaminda
egitilen LoRA ve ek uzantilarla birlikte ¢alistirildiginda Anadolu motiflerinin tekrar ve yerlesim 6zelliklerini
yansitan gorseller tiretmistir. Bu durum, LoRA’nin yerel veri setleriyle sagladigi motif temsiliyetinin incelenen
gorsellerin  bicimsel oOzellikleriyle iliskisini gostermektedir. Cevrimici sistemlerde ise, ileri diizey ayar
seceneklerinin sinirli olmasi nedeniyle ayni istemler iizerinde detayli 6zellestirme yapilamamis ve incelenen
ormeklerde ciktilar motifleri yerel modele kiyasla daha az belirgin yansitmistir. Bu bulgular, yerel egitimli
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modellerin kiiltiirel motiflerin dijital Gretim siireglerinde bicimsel &zellikleriyle temsil edilmesine katki
saglayabilecegini diislindiirmektedir. LoRA ile entegre yerel modelin incelenen 6rneklerde motiflerin geometrik
tekrarlarini ve yiizeydeki siirekliligini yansittig1 gozlemlenmistir.

Bu bulgular, motif gérsellerinden olusturulan kii¢iik bir veri setiyle model egitiminin kiiltiirel bigimlerin
gorsel iiretime aktarilmasinda islevsel bir yol olabilecegini diisiindiirmektedir. Bu ¢aligmada 20 gorsellik bir veri
seti ve Stable Diffusion 1.5 kullanilmis, yapisal yonlendirme bileseni uygulanmamistir. Buna ragmen yerel
¢iktilarda eskenar dortgen birimlerin tekrari ve ylizey boyunca siirekliligi izlenebilmektedir; ancak yapisal
yonlendirmenin bulunmamasi, motif diizeninin istemin nesne ve arka plan tanmimlarindan bagimsiz olarak
yinelenmesiyle iliskilendirilebilir. Dai vd. (2024) da Cin kagit kesme sanatinin dijital aktarimini Stable Diffusion
LoRA modelleri iizerinden ele almistir; bu ¢aligmanin yerel drnekleri, benzer bir yaklagimin Anadolu motifleri
icin de denenebilecegini gostermektedir.

Cevrimici araglara iliskin bulgular, Aslan (2025) ve Celik (2025) calismalariyla karsilastirildiginda farkl
bir goriiniim sunmaktadir. Bu ¢aligmalarda kiiltiirel igerik, motifin ya da semboliin adi, anlam1 ve uygulanacagi
nesne istemde ayrmtili bicimde tanimlanarak ¢evrimici araglara aktarilmis ve aragtirmacilar {iretilen varyasyonlar
arasindan se¢im yapmustir. Bu arastirmada ise ¢evrimigi araclara “Turkish kilim motifs” ya da “Turkish tamga”
gibi genel adlandirmalar igeren istemler verilmis, elde edilen gorsellerde egrisel bitkisel siislemeler ya da genel
geometrik desenler One ¢ikmistir. Bu karsitlik, ¢evrimi¢i araglarda motifin taninabilirliginin biiyliik olglide
istemdeki kiiltiirel betimlemenin ayrintisina bagli oldugu bigiminde yorumlanabilir. Yaygimn erisime agik
metinden gorsele modellerin belirli kiiltiirel normlari yeniden iiretme egilimi (Bianchi vd., 2023) de genel
adlandirmalarla verilen istemlerde yerel motiflerin daha genel siisleme kaliplarina doniismesini agiklamaya
yardimci olabilir.

Ote yandan figiirlii kompozisyon ve anime 6rneklerinde yerel ¢iktilarin istemdeki teknik ve arka plan
Ogelerini karsilamamasi, ¢evrimigi ¢iktilarin ise bu 0Ogeleri daha yakindan yansitmasi, yerel is akigimnin
istiinliigliniin motif belirginligiyle sinirlt oldugunu gostermektedir. Yerel ¢iktilarda farkli istemlere karsin benzer
dikey kilim panellerinin ve eskenar dortgen birimlerin yinelenmesi, kiigiik bir veri setiyle egitilen modelin bi¢im
dilinin istemin diger 6gelerine baskin gelebildigi biciminde yorumlanabilir. DreamBooth yonteminde benzersiz
bir tanimlayici sozciigiin belirli bir gorsel konuya baglanmasi (Ruiz vd., 2023), istemlere eklenen yerel ¢agri
sozciiklerinin yalnizca yerel is akisinda islev tasidigini da agiklamaktadir.

Bulgular bazi sinirhiliklarla birlikte okunmalidir. Karsilastirma, 240 gorsel arasindan segilen dort cifte
dayanmakta ve her ¢iftte yerel ¢gikt1 farkli bir cevrimici aracla eslestirilmektedir. Yerel is akist egitilen LoORA nin
yaninda farkli checkpoint’ler, ek LoRA’lar ve ComfyUI kisisellestirmeleri i¢erdiginden goézlenen farklar
yalnizca egitilen LoRA’ya baglanamamaktadir. Istemlerin bir boliimii yerel is akisma o6zgii cagn sdzciikleri
icerdiginden ¢evrimigi araglarla istem esdegerligi bigimsel diizeyde kalmakta, ayni tohum degerinin farkh
platform ve mimarilerde karsilastirilabilir bir baslangi¢ kosulu olusturdugu da varsayilamamaktadir. Ayrica
¢evrimigi araglar zaman iginde giincellenebildiginden ayni istemlerle farkli ¢iktilar elde edilebilir.

Oneriler

Aragtirmada elde edilen veriler dogrultusunda oneriler; yapay zeka egitimcilerine ve gorsel sanatlar
alaninda bu araglari kullanacak kisilere yonelik sunulmustur. Anadolu motiflerinin sanal diinyada daha iyi
temsiliyet bulabilmesi adina, gelistiricilerin motiflerden elde edilmis veri setleriyle yapay zeka modellerini
gelistirmesi ve bu dogrultuda egitilen yapay zeka araglarini kullanmalari yararli olacaktir. Bu veri setlerinin
olusturulabilmesi adina etki alani yiiksek net aglarinda motiflerin dogru etiketlenerek paylasilmasi biiyiik 6nem
tagimaktadir. Cevrimi¢i yapay zeka yazilimlarindan kiiltiirel temsiliyet tiretimlerinde incelenen orneklerde
motifleri daha az belirgin yansitan modellerin yerine yerel egitilmis alternatiflerin kisisellestirilerek kullanilmasi
ise gorsel sanatlar alaninda bu araglar1 kullanacak kisilere daha genis bir kullanim alani sunacaktir. Yapay zeka
tarafindan tretilmis gorsellerde motiflerin sekilleri dogru yansitilamamasi durumunda ise bu ¢iktilarin iizerinden
iyilestirmeler yapmak bicimsel ve islevsellik acisindan gorsellerin dogruluguna yardimcei olabilir. Arastirmalara
yonelik bir oneri olarak, kiiltiirel motif alanlarinin yalnizca hali, kilim motifleri ve Tiirk damgalariyla sinirlt
olmadigy, ¢ini, ebru, seramik ve mitolojik unsurlar1 da kapsadig1 unutulmamalidir. Bu alanlarda egitilecek yapay
zekd modelleri lizerinde arastirma yiiriitilmesiyle daha kapsamli sonuclar elde edilebilir. Seramik drneginde
yerel modelin Kiitahya seramigi motiflerine dogrudan yakinlik gostermemesi de bu alanlara 6zgii veri setlerine
duyulan gereksinime isaret etmektedir.
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Extended Abstract

Introduction

Open-source text-to-image models such as Stable Diffusion can run locally and be retrained on users’
datasets, while new media artists have carried cultural motifs into digital production. A preliminary examination,
however, indicated that the representation of cultural motifs in visual generative models required improvement,
and widely accessible text-to-image models have been shown to reproduce particular cultural norms (Bianchi et
al., 2023).

The study compares the outputs that a local LORA model, trained on a small dataset of Anatolian motifs
and run in a ComfyUI-based workflow, and online generative tools produce for the same textual prompts, and it
addresses two research questions.
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1. Given the same prompts, how do images from the local workflow with the trained LoRA and from
online tools differ in motif accuracy, formal consistency, and representation of cultural identity?

2. How do these differences appear across clothing design, figurative composition, ceramics, and anime
style, and in the fulfillment of the prompt’s technique, object, and background elements?

Method

In this practice-based comparative visual analysis, twenty images of Anatolian motifs, selected through a
source review and tagged with DeepBooru, were used to train a LoRA on Stable Diffusion 1.5 with the
DreamBooth technique (eight repeats, twenty epochs). Because the local outputs combined the trained LoRA
with other checkpoints and LoRAs, the comparison reflects the local workflow as a whole. The study involves
no human participants or personal data and did not require ethics committee approval.

Eight prompts were applied to the local workflow and to eight online tools, yielding 240 images. The
eight images giving the best results formed four pairs, each matching a local output with that of one online tool
for the same prompt. Motif accuracy was defined as the correspondence between the motif named in the prompt
and the forms in the image, formal consistency as the repetition, symmetry, and surface distribution of motif
units, and representation of cultural identity as the recognizability of the motif as an Anatolian visual order.
Fulfillment of the non-motif elements of the prompt was also noted.

Results

The first pair (Figures 5 and 6) requested a man in an outfit inspired by Turkish kilim motifs, with
realistic clothing folds. The local image showed rhombus units along a vertical band of the garment and dense
geometric decoration on the shoulders and sleeves in a kilim-like repetitive order. The Leonardo.ai image placed
the figure within concentric circular bands, with curvilinear and floral ornament predominating over small,
scattered geometric units, and was flat-colored and illustrative. The local output thus stood out in motif accuracy
and formal consistency while also rendering the garment realistically.

The second pair (Figures 7 and 8) requested an oil painting of a woman in a tamga-patterned dress, with
armor and a single large tamga in the background. The local image, with a rhombus lattice on the dress and
medallion-like units on the background panels, used motifs more distinctly but was photographic and lacked the
oil-painting technique, the armor, and the large tamga. The DALL-E 3 image generated through ChatGPT
contained the oil-painting texture, armor, and a large tamga-like symbol but confined geometric decoration to
small units on the lower dress.

The third pair (Figures 9 and 10) requested a figure-free decorative plate or vase in the Kiitahya ceramic
style. The local image arranged nested quadrilateral frames around a star-shaped center in a symmetrical blue-
and-white composition, while the Adobe Firefly image showed a naturalistic bouquet on a dark blue ground.
Formally consistent but without direct resemblance to Kiitahya motifs, the local image did not meet motif
accuracy, and its geometric order, shared with the other local outputs, can be interpreted as reflecting the training
dataset rather than the requested motif.

In the anime-style fourth pair (Figures 11 and 12), both images reflected the anime idiom; the local image
repeated rthombus units in a kilim order but replaced the requested urban background with a white ground,
whereas the Piclumen Anime V2 image included a street background and angular color fields suggesting a
general geometric pattern rather than a kilim motif. According to the researcher’s examination of the 240
images, the local model produced similar results across several seeds, while the online tools generated symbols
that resembled carpet and kilim motifs or Turkish tamgas less closely.

Discussion

In the examples examined, the local workflow reflected the geometric structure and surface continuity of
Anatolian motifs more distinctly, which suggests that training on a small motif dataset can be a functional route
for transferring cultural forms into image generation. This study used 20 images and Stable Diffusion 1.5
without structural guidance, the absence of which may be associated with the recurrence of the motif order
regardless of the requested object and background. The local examples indicate that the approach Dai et al.
(2024) applied to Chinese paper-cutting can be tried for Anatolian motifs.

Aslan (2025) and Celik (2025) specified the name, meaning, and target object of the motif or symbol in
detail, whereas this study gave the online tools general designations such as “Turkish kilim motifs”; motif
recognizability in online tools can thus be interpreted as depending on the detail of the cultural description, and
the reproduction of cultural norms by such models (Bianchi et al., 2023) may help explain the shift toward
general ornament. Conversely, the online outputs met technique and background elements more closely, so that
motif salience and prompt adherence diverged.

The comparison rests on four pairs, each with a different online tool, and its differences cannot be
attributed to the trained LoRA alone. Prompt equivalence remains formal because of local trigger words, the
same seed cannot be assumed to provide a comparable starting condition across platforms, and online tools may
be updated over time. Within these limits, locally trained models may contribute to representing cultural motifs
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through their formal features, and the article recommends developing motif datasets and extending research to
tile, marbling, ceramics, and mythological elements.

Anatolian Motifs in AI Image Generation: Comparing
Online and Local Models

Kambur, Semih; Beykal, Feryal

ABSTRACT

This study aims to compare the images produced by a local LoRA model, trained on Stable Diffusion 1.5 with a
dataset of twenty images containing Anatolian motifs, and by online visual generative artificial intelligence tools
in response to the same textual prompts, and thereby to show how Anatolian motifs are reflected in these images.
A comparative visual analysis method was used. The LoRA model was trained with the DreamBooth method on
images tagged with DeepBooru and was run in a ComfyUlI-based local workflow together with different
checkpoints and additional LoRAs. Eight prompts yielded 120 images in the local workflow and 120 images
with eight online tools, 240 in total; eight selected images were examined as four pairs on clothing design,
figurative composition, ceramics, and anime style in terms of motif accuracy, formal consistency, and
representation of cultural identity. In the local examples examined, the geometric structure and surface repetition
of the motifs were reflected more distinctly, whereas some online examples met the technique, object, and
background elements of the prompts more closely. In the ceramic example, the local image showed no direct
resemblance to Kiitahya ceramic motifs. Although the findings rest on selected examples and on the local
workflow as a whole, they point to the importance of developing local datasets of Anatolian motifs and of using
trained models in new media production.
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